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Esquema de la presentacién

@ Contexto: la IA generativa en la docencia universitaria
@ Evolucién de las capacidades y costes de la |A

© Usos y experiencia personal

@ Un caso de uso: GPTs evaluadores

@ Reflexiones finales
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La IA YA esta integrada en la docencia universitaria

Posiblemente la adopcién tecnolégica mas rapida de la historia (Bick et al., NBER 2024)
® Noviembre 2022 — Nace ChatGPT. La IA generativa entra en el aula por la puerta de atras.
® Jul. 2023 — Ethan Mollick: el “apocalipsis de los deberes”.

® EE.UU. 2023 (Tyton Partners) — Marzo: 27% estudiantes y 9% profesorado; Septiembre: casi 49%
estudiantes y 22-23% docentes.

® Espaiia 2024 (Observatorio UAX) — Febrero: 75% estudiantes con algin uso.

® UK 2025 (HEPI) — Solo 12% de los alumnos no la ha usado (47% el afio previo).
® Espaiia 2025 (Fund. CyD) — 79% la usa varias veces por semana.

® Global 2025 (DEC) — 61% del profesorado ya la ha usado; 86% se ve usandola.
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Evolucién de las capacidades de la |A en diferentes dominios
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Benchmark de razonamiento general MMLU
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Algunos benchmarks de capacidades avanzadas de IA

Math-5 (High-School Competition) SWE-Bench (Software Engineering)
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Costes de generacion de |1A

LLM inference prices have fallen 9x to 900x/year, depending on the task ~ & EPOCHAI
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Usos recomendados por Korinek (Agosto 2025)

® Revisiones de literatura “profundas”
® Econometria asistida

® QObtencién y analisis de datos

® Flujos de trabajo auténomos

® Espacios colaborativos con LLMs

® Razonamiento paso a paso

® Promocién del trabajo

e Construccion no-code/low-code de agentes
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Evolucion del “living paper”: 4 versiones y qué cambia

@ Dic 2023 — JEL original. Marco y 6 dominios de uso (ideacién, escritura, revisién, datos,
cédigo, derivaciones). Enfoque en micro-tareas y productividad.

@ Jun 2024 — Update “LLMs Level Up”. Modelos mas rapidos/baratos, ventanas de contexto
masivas, ejemplos nuevos; afiade borradores de slides y posts desde el paper.

© Dic 2024 — Update “Collaborate and Reason”. Entra reasoning (ol), workspaces
colaborativos (Canvas/Artifacts), basqueda con citas integrada, y una seccién 3.7 sobre promocién
(slides, blogs, entrevistas, podcasts).

© Ago 2025 — “Al Agents for Economic Research”. Giro a agentes: planificacién, memoria y
herramientas para literature reviews, econometria y pipelines; vibe coding; ejemplos completos
(LangGraph/MCP) para construir tu agente.
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Evolucién de mi uso de IA generativa

2022/23 2023/24 2024/25 2025/26

® Nov 2022: inicio ® Uso en materiales ® Uso en tutorizacién.  ® Uso durante las
de uso personal. docentes. e GPTs clases.

e Mar 2023: ® Soluciones personalizados ® GPTs evaluadores
alumnos lo usan detalladas como tutores para en clases practicas.
para dudas con disponibles para estudiantes. e Feedback
apuntes en el todos. ® Acompaiiamiento inmediato y
prompt. ® Respuesta a en estudio personalizado para

adopcién: igualdad auténomo y mejora continua.
de acceso. practicas. e Viable tras GPT-5
® Viable tras la ® Viable tras Thinking en
aparicién de extension de cuentas gratuitas.
GPT-4. GPT-40 a cuentas
gratuitas. J
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Problema: cémo dar feedback continuado en tareas no definidas

Necesidad

En grupos grandes, competencias con supervision detallada y repetida son inviables: J

® Expresion escrita de las ideas propias.
® Analisis cualitativo riguroso (argumentacion, coherencia, uso de conceptos).
® Revision y correccion continuada con retroalimentacién inmediata.

Solucién adoptada

GPTs personalizados evaluadores que proporcionan feedback detallado sobre respuestas
escritas: detectan errores, sefialan mejoras y proponen reescrituras.

Resultado

® ¢ Feedback formativo individualizado y rapido.

® / Posibilita maltiples iteraciones hasta una version sélida.
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Qué son y cémo se configura el GPT evaluador

1) Qué es un GPT personalizado 3) Instrucciones
Personalizaciones de ChatGPT muy sencillas * Atender solo peticiones de analisis de
de "programar". texto.

e Evaluar con la rabrica y explicar por qué.

2) Materiales incluidos * Ofrecer sugerencias de mejora y

. - propuestas de reescritura.
® Texto base a analizar y rabricas detalladas.

® Mantener tono formativo, claro y conciso.

® Documento teérico del tema.

v

Salida esperada

e Calificacion criterial (alineada con rabrica) + feedback accionable.

e Sefialado de errores ortograficos, gramaticales y semanticos con ejemplos corregidos.
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Ejemplo de respuesta

Evaluacion de textos Terna 5 5 Thinking ~

Evaluacion de textos Tema 5

P1-S Thirikiig

a) 51, yo pienso gue i san una imposision saludable porke sila jente fuma menos por ke sube el
precio pues se cuida mas la salud, La elasticida depende de ke tanto la jente deja de comprar cuando
sube el pracio, i es elastica pues bajan las ventas y si no pues da igual.

b) Creo ke si sube el impuesto se recauda mas dinero por ke el estado gana mas por cada cajetilla,
pero si la jente fuma menaos entonces igual gana menas, Depende de ke tanto deje la jente de fumar
o no, =i no dejan pues recauda mas y si dejan pues no.

+ @ Pensanda

Igo
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Correccién al alumno, indicando errores

Evaluacion de textos Tema 5 5 Thinking ~

Evaluacién del comentario

a) "Imposicion saludable” y elasticidad — 4,10

Reconoces la idea de “"mposicion saludable” y que un mayor precio puede reducir cansumo, pero el uso de
la elasticidad es confuso: afirmar que “si no [es eldstica] da igual” es incorrecto; ademés, no explicas quién
soporta la carga ni conectas con la inelasticidad tipica del tabaco que condiciona efectos en cantidad y
recaugdacion .

b} Recaudacidn e incertidumbre — 7710

Aciertas en que la recaudacién depende de cuanto caiga el cansumao, pero faltas el marco farmal {ingresos =
Tx0) y la referencia al tramo de la curva de Laffer para justificar cudndo subir el impuesto aumenta o no la
recaudacion . El lexto sugiere subir la recaudacion, pero no es “con seguridad” sin analizar elasticidades y el
nivel del impuests |

4
€} Vino vs, tabaco — 7/10
]
Pregunta lo gue guieras

+ (O pensanda v 2
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Evaluacién detallada conforme a rabricas

Evaluacidn de textos Tema 5 5 Thinking ~

Nota final (sobre 100, critetios ponderados)

* Identificacién conceptual (30%): 2/10 — 6/30. Faltan definicienes de impuesto especifico/ad valorem,
elasticidad bien definida e incidencia del impuesto .
Aplicacion tedrica (30%): 3710 — 9/30. Aplicas de forma muy basica; no tratas precios
pagados/percibidos, bienestar ni quién soporta la carga segln elasticidades .
Argumentacion econdmica (25%): 3710 — 7,5/25, Falta cadena causal rigurosa (elasticidad — incidencia

— T=0 — Laffer} .
Claridad y precisidn (15%): 2/10 = 3715, Redaccidn con miltiples faltas y vocabulario na técnico,

Total: 25,5100 — 26/100

3 sugerencias de mejora €

1. Revisa el concepto de elasticidad v su papel en este mercado, Decir que con demanda inelastica “da

Pregunta lo que quieras

+ @ Pensando v 4
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Sugerencia de mejoras

Evaluacion de textos Tema 5 5 Thinking ~

3 sugerencias de mejora

1. Revisa el concepto de elasticidad y su papel en este mercado, Decir que con demanda inelastica “da
igual® es un error conceptual; reflexiona sobra como cambia la cantidad y quién soporta la carga cuando
la demanda u oferta sen mas (injelasticas, v vuelve a fundamentar tu respuesta con ese marce,

2. Estructura el analisis recaudatorio con el esquema formal. Te falta explicitar ingresos caome T=Q y
situar el argumento en 1a curva de Laffer; reflexiona sobre por qué, a partir de cierto nivel, subir e
impueste puede reducir la recaudacion, y qué variables del case condicionan ese resultadeo,

3. Mejora precisian y vocabulario técnico. Evita cologuialismas y faltas ("jente”, “imposision”, “porke”);
utiliza términos econdmices adecuados (tipos de impuests, incidencia, bienestar) y organiza cada

apartado con ides—explicacion-conclusion para ganar claridad ,

g0 P

Pregunta lo que qui

+ @ Pensando v 8
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Implementacion en practicas

Flujo de trabajo Qué consigue el estudiante
O Pre-clase: el alumnado trabaja los textos en casa. * v Feedback individualizado
inmediato.

@ En practicas (por grupos): realizan tareas y

redactan el comentario. * v Correccién ortografica,

., ramatical y seméantica.
© lteracidn con el evaluador: pegan su respuesta, 2 y_ »
¢ / Entrenamiento de expresion

reciben directrices y mejoran sucesivamente . iy
. o escrita y argumentacion.
hasta quedar satisfechos con la nota/criterios. /

Impacto docente

Mas practica atil en el mismo tiempo de clase; el profesorado se centra en casos limite, dudas
conceptuales y orientacion fina.
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#$ Problemas practicos en la implementacion

1. Necesidad de “guardarrailes”

Las instrucciones del GPT personalizado especifican correccién y evaluacién.

&’ 2. Correccién del profesor e impugnacion

El profesor revisa la calificacién generada por el GPT evaluador y puede ajustarla si es necesario. Los
estudiantes disponen de la opcién de impugnar la nota mediante una breve justificacion.

P 3. Verificacion de la nota
Cada calificacién incorpora un cédigo de validacién y el alumno genera una URL compartida.

& 4. Restricciones de uso durante el ejercicio

En la implementacién inicial, algunos alumnos usaron ChatGPT externo para responder. Se establecié
una restriccion para permitir anicamente el acceso al GPT evaluador.
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Reflexiones finales

® Lenguaje natural y automatizacién

La llegada de los LLM ha permitido que las maquinas “hablen” nuestro idioma, haciendo posible
automatizar interacciones en lenguaje natural con una fluidez antes impensable.

Q2 Dependencia de sus capacidades

Los usos que podamos darles dependeran de las capacidades que logren desarrollar.

I Tendencias generales

Las capacidades de los modelos estan creciendo a un ritmo vertiginoso, mientras que los precios caen
a tasas sin precedentes. Todo apunta a una generalizacion progresiva de su uso en todos los
ambitos.
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Hacia dénde vamos

Posibles sendas de capacidades de la |IA
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&) Escenarios y reflexiones finales

Una fase de transicién

Estamos claramente en una fase de transicion: la |A generativa se estd adoptando de forma
generalizada, las maquinas pueden hablar y eso esta transformando profundamente nuestra docencia.

oS Dos posibles escenarios

Escenario 1. Hacia una IA con capacidades similares a las humanas. En este caso, avanzamos hacia
una docencia asistida por IA, donde las maquinas haran muchas de nuestras tareas. Debemos
reflexionar sobre cémo la usamos y cémo la usan nuestros alumnos hasta una nueva “normalidad’”.

Escenario 2. Una mejora continua sin limite. Aqui, la IA seguira mejorando indefinidamente, y
nuestra “normalidad” serd un estado estacionario en cambio constante. La tarea docente consistira
en adaptar continuamente las metodologias a un entorno en permanente evolucién.

En ambos casos, la clave sera aprender a convivir con la inteligencia que nos acompafia.

Alfonso Rosa Garcia (U
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Fuentes de las figuras

Datos y graficos usados en las figuras

® Alfonso Rosa Garcia (2025). GPT Evaluador.
https://chatgpt.com/g/g-6905048e3e9c81918dc70a8e57bb04bd-evaluacion-de-textos-tema-5

® Epoch Al (2024-2025). FrontierMath. https://epoch.ai/benchmarks/frontiermath

® Epoch Al (2024-2025). GPQA Diamond. https://epoch.ai/benchmarks/gpqa-diamond

® Epoch Al (2024-2025). MATH Level 5. https://epoch.ai/benchmarks/math-level-5

® Epoch Al (2024-2025). SWE-bench Verified. https://epoch.ai/benchmarks/swe-bench-verified

® Epoch Al (2025). LLM inference prices have fallen rapidly but unequally across tasks.
https://epoch.ai/data-insights/l1lm-inference-price-trends

® Our World in Data (2024). Test scores of Al systems on various capabilities relative to human
performance. Disponible en: https:
//ourworldindata.org/grapher/test-scores-ai-capabilities-relative-human-performance
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Encuestas

Encuestas y adopcién en educacién superior

® Fundacién CYD (2025). Uso y percepcion de la IA en el entorno universitario.
https://www.fundacioncyd.org/publicaciones-cyd/
uso-y-percepcion-de-la-ia-en-el-entorno-universitario/

® HEPI & Kortext (2025). Student Generative Al Survey 2025.
https://www.hepi.ac.uk/reports/student-generative-ai-survey-2025/

® Shaw et al (2023). Generative Al in Higher Education: Fall 2023 Update of Time for Class Study. Tyton
Partners.

® Universidad Alfonso X el Sabio (2024). Observatorio del Impacto de la Tecnologia en las Profesiones (nota
de prensa). https://www.uax.com/noticias/
la-universidad-alfonso-x-el-sabio-presenta-el-observatorio-del-impacto-de-la-tecnologia
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